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(c) Enhance the knowledge synapses.
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Erasure
Method GPT-2 LLaMA2-7b LLaMA3-8b
Rel Gen Loc Avg APPL Rel Gen Loc Avg APPL Rel Gen Loc Avg APPL

Ko (W) 055 047 092 064 002 033 034 079 049 001 028 030 0.83 047 0.04
KeWN,) 058 055 09 0.68 0.12 030 055 070 052 008 030 035 0.81 049 0.18
Ke (Ours) 056 050 090 065 003 032 044 088 055 003 030 033 0.80

Kr(N) 0.50 0.09 097 052 006 036 011 080 042 0.03 0.34 0.90

Kr (W) 0.65 0.60 0.70 0.65 2.02 0.44 045 052 047 1.50 0.36 0.50

Ky (Ours) 055 040 090 062 0.10 035 035 077 049 006 034 0.88

Update
Method GPT-2 LLaMAZ2-7b LLaMA3-8b
Rel Gen Loc Avg APPL Rel Gen Loc Avg APPL Rel Gen Loc Avg APPL

Ko WN) 0.53 040 099 064 004 030 039 089 053 0.03 030 029 079 046  0.07
KoeW,) 0356 048 0.88 064 013 032 059 082 068 0.10 044 041 074 053 022
K (Ours) 055 044 098 066 0.14 030 050 088 056 010 035 033 070 046  0.10
Ki (N 044 011 096 050 009 039 007 080 042 0.08 029 0.08 086 041 0.08
Kr (V) 0.54 055 074 0.61 1.88 040 043 062 048 1.16 029 033 0.66 043 093
K; (Ours) 045 045 088 059 020 040 038 075 051 012 029 029 080 046 0.14
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